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Objetivos do Trabalho
c__

e Criacao do Prototipo
e Aplicacao de técnicas
- KDD
- Classificacao
— Arvores de decisao
- C45



KDD - Knowledge Discovery in Databases
c-- ]

e “Processo nao trivial de identificacao de padroes
em dados que sejam validos, novos,
potencialmente uteis e compreensiveis.” (FAYYAD,
1996)
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KDD — Knowledge Discovery in Databases

e Processos de KDD:

- Desenvolvimento e entendimento do dominio da aplicacao

- Criacao de um grupo de dados alvo

- Limpeza dos dados

- Reducao e projecao dos dados

- Mineracao

- Interpretacao

- Consolidacao do conhecimento descoberto
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MD - Mineracao de Dados
-

e Técnica que permite extrair conhecimento de uma
massa de dados que, de outra maneira,

permaneceria escondido nas grandes bases de
dados (QUONIAM, 2002).



Mineracao de Dados
S

e Tarefas de MD:

- Estimativa;

- Segmentacao:

- Associacao:

- Classificacao.




Arvores de Decisio
]

e Ferramentas analiticas usadas para
descobrir automaticamente regras e
relacionamento entre dados, subdividindo a
informacao em subconjuntos
(BERRY, 1998).



Arvores de Decisio

e Etapas da construcido de uma Arvore de Decis3o:

1 - Escolher um atributo;

2 - Estender a arvore adicionando um ramo para cada valor do
atributo;

3 - Passar exemplos para as folhas;

4 - Para cada folha:
4.1 - Se todos os exemplos sao da mesma classe, associar
essa classe a folha;
4.2 - Se nao, repetir os passos 1 a 4.



Arvores de Decisio

o]
e Entropia

Medida da impureza do conjunto de
dados.

Usada para estimar a aleatoriedade da
variavel alvo.



Arvores de Decisio
]

e Ganho de informacao:

Usado para escolher o melhor atributo, de
forma a diminuir o numero de nodos da
arvore



Algoritmo C4.5
—

FormaArvore(T)
(1) CalculaEntropia(T);
(2) Se todos os exemplos sao de uma mesma classe
Retorna uma folha com o nome da classe;
Cria um nodo Raiz;
(3) Para cada atributo A
Calcula Ganho de informacgao(A);
(4) Raiz = Atributo com maior ganho de informacao;
(5) Se Atributo = Continuo
EncontraPontoReferencia;
(6) Para Cada T' possivelem T
(7) Se T é vazio
Retorna folha com valor mais comum
Else
(8) AdicionaArvore = FormaArvore(T');



Atributos Numeéricos
o

| TEMPERATURA | JOGA |

64 Sim
65 Nao
68 Sim
69 Nao
70 Sim
71 Nao

Para cada valor unico

Para cada Ponto

- Calcular ganho



Atributos Numeéricos
o

TEMPERATURA
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Prototipo — DFD Nivel 0

PowerDesigner ProcessAnalyst ;lil_?_tj
File Edit Dictionary Arrange Formiak  View Window  Help
DSE|&8| & =B 2elzFl fole|sS|mne0n FoE 2]
& Process Model_1 - C:46D TENFEN',Outros', TCC,DFDNivel0.pam =101 x|
;|
)
ENE 5
O)|= Banco de Dados
|7 Dados Efetuar
~ | Classificacio
Ol Arvore de Decisdo
el il
Usuario Nodo_Arvore
Atribuitos )
Atributos para classificagdo Ramificacao
1 Nodo da
Arvore
Escolher
Atributos
Ramificacao
K| o AW

|Ready

|@MT Functional Model



Prototipo — MER
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Conclusoes
g

Eficiéncia da tarefa de classificacao para Mineracao
de Dados;

*Obijetivo principal do trabalho foi atingido.



Extensoes
o

*Estudo de MD com aplicacao de outras tarefas;

*Desenvolvimento de protétipo com base de dados
variavel;

*Possibilidade de escolha do atributo alvo.



